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DAFTAR SIMBOL
i - Nilai threshold intensitas pada pencarian blob Maximally Stable
Extremal Regions (MSER)
Q; : Blob yang terbentuk pada threshold i pada pencarian blob MSER
A - Nilai rentang perubahan intensitas untuk mencari area blob MSER
q() : Perubahan area blob Q; akibat perubahan nilai A
flx,y) : Citra digital terletak pada sumbu x dan sumbu y
Gy : Nilai gradient sumbu x

Gy - Nilai gradient sumbu y

G[f(x,y)] :Resultan gradient ketika piksel pada koordinat x, y

0(x,y) . Arah gradient pada koordinat x, y

gx,y) : Tepian pada koordinat x, y

T - Nilai threshold penentu tepian

° : Operasi morfologi closing. f(x,y) ® B merupakan operasi

closing untuk citra f (x,y) dengan kernel B

@® : operasi morfologi dilasi. f(x,y) © B merupakan operasi dilasi
untuk citra f(x,y) dengan kernel B

&) . operasi morfolgi erosi. f(x,y) © B merupakan operasi erosi

untuk citra f(x,y) dengan kernel B

- Nilai threshold aspect ratio pada blob MSER

: Nilai threshold penentuan tepi vertikal dominan

: Operasi logika OR

: Nilai threshold kumulatif piksel pada tahap perbaikan bounding

box

c : Nilai batas toleransi noise pada tahap perbaikan bounding box

Q< > A
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