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I, :  Himpunan sampel di sisi kiri pohon
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A :  Koefisien regulasi
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n . Learning rate
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f(zx) . Prediksi akhir dari model

error; : Residual atau kesalahan pada iterasi ke-:
TP . True Positive

TN . True Negative

w; Bobot optimal

Bobot parameter dalam model
Yi :  Nilai aktual pada data observasi ke-:

Ui :  Nilai prediksi pada data observasi ke-7
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