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3. Metode Kernel Principal Component Analysis-Long Short Term Memory
dengan fungsi kernel POLY, 5 timesteps dan 50 unit LSTM menjadi model
terbaik untuk prediksi harga saham BBRI pada hari bursa selanjutnya,
dengan membandingkan pada data testing harga saham sebenarnya dan hasil
prediksinya menghasilkan RMSE sebesar 145.7041, MAE sebesar
100.4997, dan MAPE sebesar 2.7620%. Hasil prediksi lengkap terlampir

pada lampiran 12.

5.2. Saran
Berdasarkan penelitian yang telah dilakukan, terdapat beberapa saran yang
dapat diberikan, diantarnya adalah sebagai berikut.

1. Untuk mendapatkan hasil reduksi variabel metode Kernel Principal
Component Analysis yang lebih baik, pada penelitian selanjutnya disarankan
untuk melakukan hyperparameter tuning pada masing-masing kernel yang
dipilih.

2. Penelitian selanjutnya dapat membandingkan dengan metode reduksi
dimensi nonlinier yang lain, maupun metode reduksi dimensi yang
memanfaatkan jaringan saraf tiruan.

3. Kasus prediksi harga saham menggunakan data hasil reduksi dimensi pada
penelitian selanjutnya disarankan untuk membandingkan model varian lain
dari LSTM dan RNN standar, seperti Bi-LSTM, Stacked-LSTM, Bi-RNN,
Stacked-RNN dan pengembangan lainnya.

4. Untuk mengetahui lebih jelas bagaimana arsitektur model dapat mengatasi
masalah vanishing gradient ataupun dampak masalah tersebut, disarankan

untuk menggunakan timesteps yang lebih panjang lagi.
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